O6paszay-1H
YHUBEP3UTET Y BAHOJ JTYLIU
EnektpoTtexHuukn dakynrtet

W3BJELWUTAJ KOMUCUIE

O lMPUJABJbEHUM KAHAWAATUMA HA KOHKYPC 3A U3bOP Y 3BAHE
HACTABHUKA U CAPAHUKA 3A YXKY HAYYHY ObJIACT

I NTOAALU O KOHKYPCY

Op,nyKa O pacnncrBakby KOHKYpPCa, OpraH v gatym goHolweHa oaJlyKe:

Opnyka CeHata YHuBep3uTeTa y banoj Jlyum o pacnucmarby KoHKypca 6poj: 02/04-3.1825-26./26,
JOoHeceHa faHa 2. 7. 2026. roanHe

Jatym 1 mjecTo objaB/bUBarba KOHKypCa:

KoHKypc 06jaBrbeH 15. 7. 2026. roanHe y AHeBHMM HoBMHaMa nac Cpncke 1 Ha UHTEPHET CTpaHULM
YHuBep3uteTa y banoj Jlyun.

Ha3us pakynterta:

EnektpoTexHuukmu pakynter

Y>Ka Hay4yHa obnacr:

OnuwTa E€NEKTPOTEXHNKA

AkagemMcKo 3Barbe y Koje ce kKaHauaaT bupa: Bpoj kaHamaaTa Koju ce bupajy  bpoj npujaBbeHnx KaHanaaTa
Bun acncrent 2 (nBa) 2 (nBa)
CACTAB KOMUCWJE
Bnagnmunp Pucojesuh pefoBHY Npodecop OnwTa enekTpoTexHrKa
Vime v npesnme 3Batbe Ya Hay4Ha obnact
1
EnektpoTexHnuku pakynteTt YHuBepsuteta y barwoj Jlyun MNPEACIJEAHNK
YcTaHoBa y K0joj je 3anocneH(a) DOyHKUMja y KOMUCKHjn
EnekTpoHuKa n enekTpoHCKM
CpbaH Nlane BaHpeaHW npodeco
Ph ben podecop cmcTemum
Vime n npesnme 3Bare Y>ka Hay4yHa obnacTt
EnektpoTexHnukm pakynteT YHuBep3uterta y MictrouHom YNAH
CapajeBy
YcTaHOBa Yy KOjoj je 3anocsneH(a) DyHKUMja y KOMUCKHjK
Cnawuua lajuh JOLeHT OnwTa enekTpoTexHMKa

Nme n npesnme 3Bare Y>ka Hay4yHa obnact




EnektpoTexHnuku dakyntet YHuBep3uTteta y bamoj Jlyun YJ1AH

YcTaHoBa y K0joj je 3anocneH(a) DOyHKUMja y KOMUCKjn




MpwjaBbeHn KaHaANZATA

1| DajaHa OumunTtpuh, ma

2 | HeBeHa JedTeHuh, ma

Il BUOTPAOCKUN NOAALMN O NPUNJABJbEHUAM KAHOAWOATUAMA

MpBu KaHanpaT

a) OcHoBHU 6uorpadckmn nogaum:

JajaHa (TopaH n OpaxeHa) AumuTpuh

21.9.1998. Npwnjegop

Nme (nme o6a poauTterba) 1 npesrme

Jatym n mjecto pohera

EnektpoTexHunukm pakyntet YHusep3suteTa y barwoj Jlyun

YcraHoBe Yy KojuMa je 61o 3anocneH

AcncTteHT, EnekTpoTexHUUKkn dakynTeT, yKa HayuHa obnact OnwTa enekTpoTexHnKa

PagHa mjecTta

IEEE student member

YnaHcTBO Y HAYYHUM U CTPYYHUM opraHmsaumjama Unmn yopyxemwnma

6) lunnome v 3Bama:

OcHoBHe ctyaunje / ctyanje | umknyca:

EnektpoTexHunuku pakyntet YHmBep3uTeTay
baroj Jlyum

AnnnoMmunpaHn nHxerep enekTpoTexHuke - 240
ECTS

Hasuns nHctntyunje

3Batbe

bara Jlyka, 2021. roguHe

9.49

Mjecto n rogmHa 3aBpLueTka

[NpocjeyHa oujeHa v3 yujenor cTyguja

MNocTgunnomcke cryguje / ctyamnje Il unknyca:

EnekTpoTexHnukn pakynteT YHUBep3nuTeTa y
baroj Jlyun

MacTep enekTpoTexHuke - 300 ECTS -
eneKTpoeHepreTCKn U NHAYCTPUjCKN CUCTEMN

Hasus nHcrutyunje

3Bame

bama Jlyka, 2024. roguHe

JeTeKkuuja y3opaka Koju oactynajy og
pacnopgjene y knacudukaumju cnmka gobujeHmx
JaJbUHCKOM JeTeKLMjoM

MjecTo n rogrHa 3aBpLieTka

Hacnos 3aBpLuHor paga

VlH)I(el-bepCTBO n TeXHOJ'IOI'l/Ija - €JIEKTPOTEXHUKA,
E€NEKTPOHNKa VIH(I)OpMaLlI/IOHO NHXEHEPCTBO

10.00

HayuHa obnact/ymjeTHmnuKa obnact

[NpocjeuHa oujeHa

Hokropat / ctyguje lll ymknyca

Ha3sums nHctntyunje

Mjecto n rogrHa ogbpaHe AOKTOpPCKe ancepTaumje




Hasue foKTOpCKe anceprauyuje

HayuHa obnact/ymjeTHnuKa obnact

MpeTxofgHW 1360pK y HaCTaBHA 1 Hay4Ha 3Bakba (MHCTUTYLM]jA, 3Bakba, rogrHa n3bopa)

11l OBABE3HM YCJ/IOBU

a) HactaBHu Pad 1 oOKa3aHe HaCTaBHNYKE CrnocobHoCTK

Bpe,ﬂ,HOBaI—be HaCTaBHMYKNX CMNOCOOHOCTU
(HaBectn nojaTke O CrnpoBefeHOM aHKETUPaHY CTyAeHATa, TOKOM LUEJ'IOKyI'I HOI npeTxoaHor

VI360pHOI' nepunopaa yKOﬂVIKOje NCTO cnpoBeneHo nnnm No3NTUBHY OLUEHy oA CTpaHe BUCOKOLUKOJICKe

ycTaHoBe)
AKkagemcka i
roauHa Hasue npegmeTta OujeHa

x 2023/2024 OcHoBM eneKkTpoTexHUKe 1 4.47
LS EnekTpomarHeTuka 4.76

B
* 2024/2025 % OcHoBwM eneKkTpoTexHuke 1 3.89
5 Teopwuja enekTpuYHUX Kona 4.76
* 2025/2026 % OcHoBM eneKkTpoTexHuKe 1 4.03
YKynHa npocjeuHa oujeHa:| 4.38
Bbpoj6ogoBa:| 8.8

6) HayuHouncTpaxnBaukm pag

Hay‘—IHOVICTpa)KVIBa‘—IKVI papn

Hay4HM paf] 06jaB/beH y UCTAaKHYTOM HayYHOM Yaconucy MmehyHapoaHor 3Hauaja (10 6ofoBa)

My6nunkaumja

6oa




Dimitri¢, D., & Risojevic, V. (2026). Training-free outlier exposure for remote sensing out-of-distribution
detection. International Journal of Data Science and Analytics, 21(1), 28.

U posljednje vrijeme duboke neuronske mreze postizu state-of-the-art rezultate u klasifikaciji slika dobijenih
daljinskom detekcijom. Tradicionalno se neuronske mreze treniraju na unaprijed definisanom broju klasa, uz
pretpostavku da podaci za treniranje i testiranje poticu iz iste distribucije. Medutim, u fazi testiranja ¢e
vjerojatno biti izZlozen podacima koji dolaze iz drugacije distribucije, odnosno podacima izvan distribucije
treniranja (out-of-distribution, OOD). U klasifikaciji slika dobijenih daljinskom detekcijom, OOD slike mogu
poticati iz razli¢itih geografskih podrugja, s razli¢itih senzora i pod razli¢itim uslovima snimanja ili mogu

1 | sadrzati klase koje nisu bile prisutne u skupu podataka za treniranje. Metode za otkrivanje OOD slika mogu
imati koristi od pristupa outlier exposure, koji podrazumijeva treniranje klasifikatora koristenjem skupa OOD
slika uz standardne slike iz distribucije za treniranje. U ovom radu predlaze se metoda outlier exposure, koja
ne zahtijeva dodatno treniranje modela (training-free) za poboljsanje detekcije OOD slika. Metoda se temelji
na izracunavanju odnosa udaljenosti izmedu vektora obiljeZja testnih i trening slika, te uzoraka iz skupa
outlier exposure. Eksperimentalni rezultati pokazuju da, ¢ak i uz male skupove OOD uzoraka i bez dodatnog
prilagodavanja osnovnog klasifikatora, predloZzena metoda postize poboljSanja uporediva ili bolja od
postojecih pristupa iz literature, $to je ¢ini privlacnom osnovom za detekciju OOD podataka uz primjenu
pristupa outlier exposure.

10

YKynHo:

10

Hay4HV paf] 06jaBIbeH y 360pHULIMMA Ca PELIEH3MjOM Ca HayuHOr cKyna mefyHapoaHor 3Hauaja (8 6ofoBa)

My6nukayumja

6oa

Dimitri¢, D., Risojevi¢, V., & Simi¢, M. (2023, March). Nearest neighbor based out-of-distribution detection in
remote sensing scene classification. In 2023 22nd International Symposium INFOTEH-JAHORINA (INFOTEH)
(pp. 1-4). IEEE.

Modeli dubokog ucenja za klasifikaciju slika naj¢esce se treniraju pod pretpostavkom da je unaprijed definisan
skup klasa slika. Medutim, nakon primjene u stvarnim uslovima, ovi modeli mogu biti suoceni sa ulaznim

1 |slikama koje ne pripadaju klasama prisutnim tokom treniranja. Ovakav scenario je ¢est u klasifikaciji slika
daljinske detekcije, gdje slike poticu iz razli¢itih geografskih podrucja, sa razli¢itih senzora i pod razli¢itim
uslovima snimanja. U ovom radu razmatra se problem detekcije slika daljinske detekcije koje poticu iz
distribucije razlicite od one koris¢ene za treniranje, odnosno slika izvan distribucije (out-of-distribution, OOD).
PredlaZzemo referentnu postavku za detekciju OOD slika u klasifikaciji slika daljinske detekcije i procenjujemo
performanse detektora zasnovanih na maksimalnoj softmax vjerovatnoci i metodi najblizih suseda.
Eksperimentalni rezultati pokazuju ubjedljive prednosti pristupa zasnovanog na metodi najblizih suseda.

Dimitri¢, D., Laji¢, R., & Mati¢, P. (2024, November). Modelling of Saturation in a Single Phase Transformer by
Using Instantaneous Saturation Curve. In 2024 XV International Symposium on Industrial Electronics and
Applications (INDEL) (pp. 1-6). IEEE.

Precizno modelovanje zasicenja prisutnog u jezgru transformatora, tako da u potpunosti odrazava sve efekte
koje zasi¢enje ima na talasne oblike struje, predstavlja zahtjevan zadatak. Tokom godina razvijeni su i
primjenjivani razli¢iti pristupi modelovanju zasi¢enja transformatora. Jedna od slozenijih metoda zasniva se
2 |na odredivanju tzv. trenutne krive zasicenja, koja opisuje zavisnost trenutne vrijednosti magnetnog fluksa od
vrijednosti magnetizacione struje. U ovom radu predstavljena je eksperimentalna verifikacija metode
trenutne krive zasi¢enja na primjeru jednofaznog transformatora, koris¢enjem akvizicione kartice Humusoft
MF 634. Na osnovu izmjerenih vrijednosti napona i struje u praznom hodu odredena je trenutna kriva
zasic¢enja, koja je zatim primijenjena u modelu dinamicke simulacije. Poredenjem talasnih oblika i
harmonijskog sastava simuliranih i izmjerenih struja u eksperimentu praznog hoda pri razli¢itim vrijednostima
ulaznog napona pokazana je primjenljivost predlozene metode, kao i njena sposobnost da realno modeluje
ponasanje transformatora, kako u linearnom, tako i u rezimu zasi¢enja.




Avramovi¢, A, Gaji¢, S., Sluga, D., Dimitri¢, D., Simi¢, M., Laji¢, R, ... & Risojevi¢, V. (2025, March). Out-of-
Distribution Image Detection with Residual Spiking Neural Network Architectures. In 2025 24th International
Symposium INFOTEH-JAHORINA (INFOTEH) (pp. 1-5). IEEE.

Posljednjih godina, brz razvoj modela masinskog uc¢enja doveo je do znac¢ajnog unapredenja u razlic¢itim
oblastima, kao Sto su medicinske primjene, autonomni sistemi i klasifikacija slika. Medutim, uslovi u stvarnom
okruzenju c¢esto odstupaju od kontrolisanih uslova u kojima su modeli trenirani, Sto moze dovesti do pada
njihovih performansi. Detekcija podataka izvan distribucije (out-of-distribution, OOD) nametnula se kao vazan
zadatak za rjeSavanje ovog problema, omogucavajuci modelima da prepoznaju kada ulazni podaci odstupaju
od distribucije koris¢ene tokom treniranja. Poznate po svojoj energetskoj efikasnosti i manjoj racunarskoj
slozenosti u odnosu na tradicionalne modele, Spiking Neural Networks - SNN, privukle su paznju zbog svog
potencijala za primjenu u zadacima detekcije OOD podataka. U ovom radu ispituje se efikasnost SNN modela
u detekciji OOD podataka kroz tri razlicite arhitekture: spike-Conv, spike-ResNet9 i spike-ResNet10, trenirane
na Siroko koris¢enim skupovima podataka. Prikazana je uporedna analiza ovih arhitektura sa aspekta tac¢nosti i
robusnosti u razli¢itim okruzenjima za detekciju OOD podataka. Eksperimentalni rezultati pokazuju da
predlozene arhitekture SNN mogu uspjesno obavljati detekciju OOD podataka uz zadovoljavajucu ta¢nost.

Avramovi¢, A., Jovanovi¢, V., Gaji¢, S., Dimitri¢, D., Sluga, D., & Risojevi¢, V. (2025, June). Distance-Based Out-
of-Distribution Image Detection using Spiking Patterns. In 2025 32nd International Conference on Systems,
Signals and Image Processing (IWSSIP) (pp. 1-5). IEEE.

Kako modeli masinskog ucenja postaju sve znacajniji u primjenama kao sto su autonomni sistemi, medicinsko
snimanje i zadaci klasifikacije, njihove performanse mogu opasti kada se suoce sa podacima koji se razlikuju
od onih koris¢enih tokom treniranja. Problem detekcije podataka izvan distribucije (out-of-distribution, OOD)
od klju¢nog je znacaja za obezbjedivanje pouzdanosti modela u stvarnim uslovima primjene. MreZe koje
imaju potencijal da unaprijede energetsku efikasnost i smanje racunarske zahtjeve, Spiking Neural Networks -
SNN, u poredenju sa tradicionalnim modelima, izdvojile su se kao obecavajuce rjesenje za detekciju OOD
podataka. U ovom radu istrazuje se potencijal SNN modela za OOD Kklasifikaciju koris¢enjem karakteristika
izdvojenih iz tri razli¢ite arhitekture: spike-Conv, spike-ResNet10 i spike-ResNet18. Razmatrani su razliciti
pristupi detekciji OOD slika zasnovani na rastojanjima izmedu spiking obrazaca i reprezentativnih obrazaca
dobijenih tokom treniranja. Eksperimentalni rezultati ukazuju na potencijal vektora karakteristika zasnovanih
na spiking obrascima, dobijenih iz rezidualnih mreza, za uspjesnu detekciju podataka izvan distribucije.

Dimitri¢, D., & Marceti¢, D. (2026, March). Convolutional Neural Network-Based Diagnosis of Electrical Faults in
Synchronous Motors. In 2026 25th International Symposium INFOTEH-JAHORINA (INFOTEH) (pp. 1-6). IEEE.

Dijagnostika kvarova postaje sve znacajnija oblast istrazivanja, sa ciljem obezbjedivanja $to duzeg radnog
vijeka sistema uz optimalne performanse. Sve ¢esca primjena masinskog u¢enja u razlic¢itim oblastima,
zajedno sa nastojanjima da se izbjegne potreba za angazovanjem eksperata u procesu dijagnostike i ru¢nim
definisanjem pravila, dovodi do sve ¢esée upotrebe neuronskih mreza za detekciju kvarova. U ovom radu
istrazuju se elektri¢ni kvarov sinhronih motora sa elektricnom pobudom, analizom performansi predlozene
konvolucione neuronske mreze iz literature na javno dostupnom skupu podataka. Imajuéi u vidu da su brzo
prepoznavanje kvara i jednostavnost detektora od velikog znacaja, cilj rada je postizanje zadovoljavajuéih
performansi klasifikacije kvarova koris¢enjem optimalne kombinacije signala snimljenih u kratkom
vremenskom intervalu i neuronske mreze jednostavne arhitekture. Eksperimentalni rezultati pokazuju
prednost kombinovanja snimljenih struja statora i struje rotora kao karakteristika za detekciju kvarova.
Takode, tacnost klasifikacije ve¢a od 95% moze se ostvariti koris¢enjem samo jedne osmine periode osnovnog
harmonika snimljenih signala, uz primjenu konvolucione neuronske mreze koja se sastoji od samo jednog
konvolucionog i jednog potpuno povezanog sloja.

YKynHo:

B) BooOBY Ha OCHOBY NpOCjeuHe oLjeHe NPBOT 1 APYror LuKiyca cTyauvja

MNpocjeyHa oujeHa NpBOr LMKyca CTyaunja 9.49

MpocjeyHa oujeHa gpyror umkKnyca cTyaunja 10

YkynHo 6opoBa|97.45

NCNYHEHOCT YCJTIOBA 3A U3BOP
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O3HaumTn ga N KaHgupaT ncnykaBa yaioBe 3a VI360p

[v] BA
[]HE

3a 1360p y 3Bake BULLIET aCUCTEHTa MOXe O6uTn BrpaH KaHAMAAT Koju: 1. Ma 3aBpLUeH ApYyru LMKYC cTyanja y ogroapajyhoj obnactu ca HajH»om
NPOCje4YHOM OLjeHOM 1 Ha NPBOM U1 Ha APYroM LKNycy cTyauja 8,0 unm eKBUBANeHT; 2. MMa Hay4YHu CTeneH MarnucTpa Hayka y ogroeapajyhoj obnactm
Ca HajHMXXOM MPOCjeYHOM OLjeHOM Ha OCHOBMOM CTyAWjYy 8,0 nnin ekBMBasneHT (3aKOH O BUCOKOM 06pa3oBatby, unaH 81.)

Mpuka3s yKkynHor bpoja 6oao0Ba KaHAMaTa:
onunc YKYMHO
BpeaHoBatbe HaCTaBHMUKNX CMOCOBHOCTYN 8.8
Hay4yHoucTpaxnsayvku pag 50
bopoBsun Ha oCHOBY NpocjeyHe oujeHe 97.45
YKynHo: 156.25




Opyrv KaHanpar

a) OcHoBHU 6uorpadckmn nogauu:

HeseHa (dparvwa n CnahaHa) JepteHuh

24.2.1991. CapajeBo, LeHTap

Nme (ume oba poauTtersa) u npesnme

Hatym n mjecto pohema

MukpoenekTpoHuKa bara Jlyka
M:ten barba Jlyka

YcTaHoBe y KojuMa je 61o 3amnocneH

VHxerbep 3a pa3Boj codpTBepa 1 xapaBepa,

[NaBHU VHXerep 3a Meanjaumjy 1 anti-fraud nogpuuxy

PagHa mjecTta

YnaHcTBO Y HAYYHUM N CTPYYHYHUM opraHmsaumjama nnn yopyxemwnma

6) lunnome v 3Bama:

OcHoBHe ctyaunje / ctyanje | ymknyca:

EnekTpoTtexHnukn pakynteT YHUBep3nuTeTa y
NcTtouHom CapajeBy

,El,mrmonvmpaHm NHXEHEP eNnekKTPOoTEXHUKE -
AYyTOMAaTWKa N €NNIeKTPOHMKa

Hasus nHcrntyunje

3Bame

WcrouHo CapajeBo, 2015. roguiHe

8.66

MjecTo n rogrHa 3aBpLieTka

[NpocjeyHa oujeHa u3 yujenor ctyguja

MNoctagmunnomcke crypuje / ctyguje Il unknyca:

EnekTpoTexHnUkn pakynteT YHUBep3nUTeTa y
banoj Jlyum

Mactep anrntanHor eMmToBarba n
LWpoKonojacHUX TexHonoruja - 300 ECTS

Hasns nHctutyunje

3Batbe

barba Jlyka, 2020. roguHe

AHanu3za yTuuaja npomjeHe aMbujeHTanHmX
napameTapa Ha npeHoc nogartaxka y LoRaWAN

MjecTo n rogrHa 3aBpLieTka

Hacnos 3aBpLuHor paga

HXerepCcTBO 1 TEXHOMOTU]ja - eNTEKTPOTEXHUKA,
€NeKTPOHMKa 1 MHPOPMALMOHO VIHXEHEePCTBO

9.17

HayuHa obnact/ymjeTHnuKka obnact

[NpocjeuHa oujeHa

Hokropart / ctyauje lll yuknyca

Hasus nHctutyunje

Mjecto 1 rogrHa ogbpaHe AOKTOpCKe agncepTaumje

Hasus foKTOpCKe anceprauyuje

HayuHa obnact/ymjeTHnuKa obnact

MpeTxogHW n360pn y HACTaBHA 1 Hay4Ha 3Bakba (MHCTUTYLM]jA, 3Bakba, FrogriHa n3bopa)




11l OBABE3HM YCJ/IOBU

a) HactaBHu Pad n oOKa3aHe HaCTaBHNYKE CrnocobHoCTK

Bpe,D,HOBa H€e HaCTaBHMYKMX CMOCOOHOCTU

(HaBecT nogaTke o cnpoBeAeHOM aHKeTUPaY CTyAeHaTa, TOKOM LjjeNloKYNHOr MPeTXo4HOor
1360pHOr NeproAa yKONMKO je NCTO CMPOBEAEHO UAN MO3UTUBHY OLjeHY Of CTPaHe BUCOKOLLKO/ICKE
yCTaHoBe)

6) HayuHouncTpaxnBaukm pag

HayuyHoucTpaxmBauku pap

Hay4HW paf HaLMOHa/HOT 3Havaja 06jaB/beH y penybiMYKom Hay4HOM Yaconucy npee Kateropuje (5 6ogosa)

My6nunkaumja 6on

Jeftenic, N., & Rasi¢, T. (2026). Application of DCT compression on images in loT systems. International Journal
of Electrical Engineering and Computing, 10(1), 54-60.

Integracijom senzora, softvera i bezi¢ne komunikacije u svakodnevne aktivnosti, Internet stvari (loT) stvara
inteligentne ekosisteme Cije primene neizbezno prozimaju sve segmente Zivota, ukljucujuéi pametne
gradove, poljoprivredu, zdravstvo i industrijsku proizvodnju. Ovakvi sistemi ¢esto koriste slike i video-zapise
kao izvore podataka za masinsko ucenje i analizu, koji su od sustinskog znacaja za detekciju anomalija,
bezbednosni nadzor, prepoznavanje lica, optimizaciju saobracaja i, u slu¢aju ovog istrazivanja, pra¢enje
aktivnosti pcela unutar kosnice. Buduci da digitalne slike sadrze velike koli¢ine podataka koji se prenose kroz
sisteme za digitalnu obradu, od izuzetnog je znacaja efikasno resavanje izazova prenosa podataka u loT
mreZama sa ograni¢enim resursima. Osnovni cilj istrazivanja prikazanog u ovom radu jeste da pokaze kako
primena kompresije zasnovane na DCT (diskretnoj kosinusnoj transformaciji) moze znacajno smanjiti koli¢inu
podataka uz istovremeno ocuvanje kvaliteta slike neophodnog za dalju primenu. U cilju evaluacije
kompresije, DCT je primenjen na JPEG slike dobijene kamerama sistema za pametno pcelarstvo, koris¢enjem
programskog jezika Python i biblioteka OpenCV i NumPy. Slike su preuzete iz javno dostupnih skupova
podataka. Analiza je obuhvatila primenu DCT kompresije pri Sest definisanih nivoa kvaliteta: 1, 5, 20, 50, 80 i
100, ¢ime je obuhvacen opseg koji omogucéava procenu kompromisa izmedu stepena kompresije i kvaliteta
slike. Ocekivano, najnizi faktor kvaliteta daje najmanje veli¢ine datoteka, ali i najnizi kvalitet slike. Medutim,
znacajno je da se vec pri umerenom faktoru kvaliteta 20 postiZze znacajna optimizacija — petostruko smanjenje
koli¢ine podataka uz zadrZavanje zadovoljavajuéeg kvaliteta slike za dalju obradu. Optimalan rezultat
ostvaren je pri faktoru kvaliteta 50, koji omogucava dvostruko smanjenje kolicine podataka, pri ¢emu su
razlike u kvalitetu izlazne slike u odnosu na original prakti¢no neprimetne golim okom.

YkynHo:| 5

Hay4Hu paf 06jaBrbeH y 360pHULIMMA Ca PeLIeH3MjOM ca HayyHor ckyna mefyHapoaHor 3Havaja (8 6oposa)

My6nukaumja 6on




Jeftenic, N., Simi¢, M., & Stamenkovi¢, Z. (2020, June). Impact of Environmental Parameters on SNR and RSS in
LoRaWAN. In 2020 International Conference on Electrical, Communication, and Computer Engineering
(ICECCE) (pp. 1-6). IEEE.

MreZe velikog dometa i Sirokog podruéja (Long Range Wide Area Networks — LoRaWAN) imaju Siroku primenu
u aplikacijama Interneta stvari (IoT), jer ispunjavaju klju¢ne zahteve loT sistema, kao $to su bezbedna
dvosmerna komunikacija, mobilnost i usluge odredivanja lokacije. LoRaWAN koristi fizicki sloj Long Range
(LoRa) i definise sloj kontrole pristupa medijumu (Media Access Control - MAC), kao i opstu arhitekturu
sistema. Jedna od glavnih prednosti LoRa tehnologije jeste njena fleksibilna konfiguracija, koja omogucava
povecanje ili smanjenje brzine prenosa podataka uz istovremeno smanjenje ili povecanje dometa. Ova
karakteristika je narocito korisna u situacijama kada se uslovi prostiranja radio-signala brzo i ¢esto menjaju, jer
omogucava prilagodavanje faktora rasprostiranja (spreading factor) u skladu sa karakteristikama
komunikacionog kanala. U ovom radu sprovedeno je istrazivanje uticaja parametara okruzenja na
performanse LoRaWAN mreZe. Predstavljeni su projektovanje i realizacija eksperimentalne postavke za
analizu uticaja promena temperature i relativne vlaznosti vazduha na jac¢inu primljenog signala (Received
Signal Strength — RSS) i odnos signal-Sum (Signal-to-Noise Ratio - SNR), uz ru¢nu promenu brzine prenosa
podataka, odnosno faktora rasprostiranja. Rezultati istrazivanja pokazali su da povecanje temperature i
relativne vlaznosti dovodi do primetnog pogorsanja performansi mreze, posmatrano kroz vrednosti RSS i SNR.
Pored toga, uoceno je da snezne padavine izazivaju znacajne oscilacije vrednosti RSS i SNR kada je
mehanizam adaptivnog prilagodavanja brzine prenosa podataka (Adaptive Data Rate — ADR) onemogucen.

Jeftenic N., Jeftenic¢ N. (2019)Integrisano senzorsko Arduino rjesenje u modernizaciji saobracajne vertikalne
signalizacije. In 2019 18th International Symposium INFOTEH-JAHORINA

U ovom radu je predstavljena prakti¢na realizacija promjenljivog saobracajnog znaka zasnovanog na Arduino
platformi. Na Arduino su povezani periferni moduli — senzori, sedmo-segmentni displeji, LCD. Koristeno je vise
tipova senzora: temperaturni senzor, senzor vlaznosti i senzor padavina. Citanjem stanja na perifernim
uredajima o vremenskim uslovima, kao i obradom i analizom rezultata mjerenja na displeju se ispisuje
preporucena brzina kretanja automobila u zavisnosti od vremenskih uslova (temperature, vlaznosti vazduha,
padavina). LCD sluzi za prikaz tekuceg vremena dobijenog na osnovu modula sata/kalendara realnog
vremena.

Jeftenic N., Rasi¢ T., (2026) Primjena DCT kompresije na slikama u loT sistemima, n 2026 25th International
Symposium INFOTEH-JAHORINA

Kroz integraciju senzora, softvera i bezi¢ne konekcije u svakodnevne aktivnosti, Internet of Things (loT) stvara
inteligentne ekosisteme ¢ija se primjena neizbjezno uvladi u sva Zivotna polja, uklju¢ujuci pametne gradove,
poljoprivredu, zdravstvo i proizvodnju. Takvi sistemi Cesto koriste sliku i video zapis kao izvor informacija za
masinsko ucenje i analizu, neophodnu za detekciju anomalija, nadzor sigurnosti, prepoznavanje lica,
optimizaciju saobracaja, i u nasem slucaju, pracenja aktivnosti pcela u ko3nici. S obzirom da digitalna slika
sadrzi veliku koli¢inu podataka koji se prenose kroz digitalni sistem obrade, neophodno je efikasno rijesiti
izazove prenosa istih unutar loT mreZa ogranicenih resursa. Osnovni cilj istraZivanja predstavljenog u ovom
radu je pokazati da se primjenom DCT kompresije nad slikom mozZe visestruko smanjiti koli¢ina podataka,
istovremeno zadrzavajudi kvalitet slike koji je potreban za dalju primjenu. Za procjenu kompresije, DCT je
primjenjen nad JPG slikama koje se dobijaju sa kamera pametnih pcelarskih sistema, koris¢enjem Python
programskog jezika sa OPENCV i NumPy bibliotekama. Slike su izdvojene iz javno dostupnih datasetova.
Analiza je obuhvatila primjenu DCT kompresije sa 6 definisanih nivoa kvaliteta (engl. quality level) - 1, 5, 20,
50,801 100, ¢ime je pokriven opseg koji omoguéava procjenu odnosa kompresije i kvaliteta slike. O¢ekivano,
najnizi faktor kvaliteta na izlazu daje slike sa najmanjom veli¢inom, ali istovremeno najnizim kvalitetom.
Medutim, znacajno je da se vec sa umjerenim faktorom 20 postiZe ozbiljna optimizacija — pet puta manje
podataka uz zadovoljavajuci kvalitet slike za dalji rad. Optimalan rezultat se postize uz faktor 80, sa kojim
dobijamo 2 puta manje podataka i izlaznu sliku na kojoj razlike u kvalitetu, u odnosu na originalnu, nisu
vidljive golim okom.

YKynHo:

B) BooOBY Ha OCHOBY NpOCjeuHe oLjeHe NPBOT 1 APYror LuKiyca cTyauvja

MNpocjeyHa oujeHa NpBOr LMKyca CTyaunja 8.66

MpocjeyHa oujeHa gpyror umkKnyca cTyaunja 9.17

YkynHo 6opoBa|89.15
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NCNYHEHOCT YCJTIOBA 3A U3BOP

-~

O3HaunTu fa N KaHAMAaT UCMyhaea yCioBe 3a n3bop

[v] BA
[] HE

3a 1360p y 3Bake BULLIET aCUCTEHTA MOXe bUTn BupaH KaHAMAAT Koju: 1. Ma 3aBpLUEH ApYru LMKNYC CTyanja y ogroapajyhoj obnactv ca HajHU»om
NPOCjeYHOM OLjeHOM 1 Ha NPBOM U1 Ha APYroM LMKNYCy cTyanja 8,0 unm eKBUBaneHT; 2. MMa Hay4YHu CTeNeH MarnmcTpa Hayka y ogroeapajyhoj obnactu
Ca HajHMXOM MPOCjeYHOM OLjeHOM Ha OCHOBMOM CTyAKjy 8,0 nin ekBmBaneHT (3aKOH O BUCOKOM 0bpa3oBatby, unaH 81.)

MNpuka3s ykynHor 6poja 6oa0Ba KaHAMaTa:
onnmc YKYIHO
BpeaHoBatbe HaCTaBHUYKMX CMOCOBHOCTM 0
HayuyHoucTpaxusauku pag 29
bogosu Ha ocHOBY NpocjeyHe oujeHe 89.15
YKynHo: 118.15




IV 3AK/bYHYHO MULLJBEHE

YKonuko ce Ha KoHKypc NpujaBuio BrLLe KaHAUAATA, y 3aK/ibyYHOM MULLIbeHY 06aBE3HO je HaBECTW PaHTr-INCTY CBUX
KaHAmMzaTa ca Ha3Hakom bpoja ocBojeHNx 60A0Ba, Ha OCHOBY Koje he 6uT dopmynuncaH npujegnor 3a nsbop/Hensdop.

Ha KoHKypc o6jaBrbeH 15. 7. 2026. roguHe y gHeBHUM HOBUHaMa nac Cpncke v Ha MHTEPHET
CTpaHnum YHuBep3uTeTa y baroj Jlyum 3a n3bop y 3Batbe fiBa capafH1Ka Ha y>Ky Hay4yHy obnact
OnwTa enekTpoTexHmKa npujasune cy ce ABnje KaHANOaTKNbE N TO:

1. Lajana Qumutpuh, ma (156.25 6oa08a)
2. HeBeHa JedpteHunh, ma (118.15 6op08a) .

Y cknapy ca ycnoBuma Koje nponucyje 3akoH 0 BUCOKOM obpasoBamy ("Cnyx6eHn rnacHuK
Peny6nuke Cpncke" 6p. 67/20 n 107/24), NMpaBunHMK o ycnoBrMa 3a n36op y HayyHoO-HacTaBHa,
YMjeTHMYKO-HaCTaBHa 1 capagHunuKa 3Batba ("CnyxbeHu rnacHuk Peny6nuke Cpncke" 6p. 69/23 n
53/24) n NpaBunHMKOM 0 NOCTYMKY 3a N360p Yy HauyHO-HACTaBHA, YMjeTHUYKO-HAaCcTaBHa 1
capafiH/yKa 3Bara Ha YHuBep3uteTy y baroj Jlyum ("Cnyx6eHu rnacHuk Peny6nuke Cpncke”, 6p.
02/04-3.2592-3-1/23 1 02/04-3.1453-2/24), nmeHoBaHa Komucuja je koHCTaToBana fa cy obe
KaHAMOATKUHbe JoCTaBuIe CBa HEOMXOAHA AOKYMEHTa U a UCNYyHaBajy CBe OnLuTe 1 nocebHe
ycnose npeasuheHa KoHKypcom.

Kanangatkmma dajaHa Jumutpuh ma, npoBena je npeTxogHu n3bopHY Nepuroa Y 3Bakby acucTeHTa
Ha KaTeppu 3a onwTy enekTpoTexHuKy EnektpoTexHuukor gakynteta YHuBep3uTeTa y baroj Jlyum
Ha y»0j HayuHoj obnacty OniuTa eneKTpoTeXHWKA rije je nokasana KOHTUHYUTET Y HayUYHO-
HacTaBHOM pagy. 3aBpLunna je Apyrv UMKNyC cTyauvja Ha EnektpoTexHnykom dakyntety
YHuBep3uteta y barboj Jlyun n TpeHyTHO je ctyaeHT Tpeher umknyca ctyauja Ha Qakyntety
TEXHUYKMX HayKa YHBep3uTeTa y HoBom Cagy. Kpo3 HayuHOUCTpaXKuBauky paj ma o6jaBrbeH
jenaH pag y CTakHyTOM Hay4yHOM Yaconucy mehyHapoaHOr 3Hayaja, Te NeT HayYHWX pajoBa y
360pHULMMa Ca peLleH31jOM Ca HayYHUX CKynoBa MehyHapoaHor 3Hauaja. YuectBoBana je y
peanv3aumju Tpu npojekTa Ha EnekTpoTexHnykom GpakynTeTy Kao unaH npojekTHor Tuma. Kpos
o06aB/beHN HacTaBHY paj Ha NpeamMeTMa 13 obnactu OnwTe eneKTPOTEXHMKe NoKasana je 1
N3y3eTHe HacTaBHMUKe CNOoCOBHOCTM Koje NnoTBphyjy aHKeTe CTyeHaTa 1 NpocjeyHa oujeHa 4.48.
YKynaH 6poj 6040Ba Koju je KaHAMAATKNHba OCTBapuia Kpo3 BpeiHOBatbe Hay4YHO-HaCTaBHOT paja
je 156.25.

KangmpaTtknba HeBeHa JedpTeHni, ma 3anocneHa je y komnanunju M:ten barba Jlyka Ha nosumumjm
rMaBHOT NHXerepa 3a Meanjauunjy n anti-fraud nogpuuky. lMopen oagroBopHoOr Nocna y KoMnaHuju
nokKasana je UHTepecoBame 3a HayKy, Te je 3aBpLlunna Apyru UMkKnyc ctyanja Ha EnektpotrexHmukom
dakynTeTy YHUBep3uTteta y barwoj Jlyun. Kpo3 cnposegeHa nctpakmsarba objasuna je uetmpu
Hay4yHa pafa, Tpy y 360pHMLMMa Ca peLieH31joM ca Hay4HMX CKynoBa mehyHapoaHor 3Havaja v
jenaH HayuHV paZl HauMOHaNHOT 3Havaja 06jaBrbeH y penybnnMYKoM Hay4YHOM Yaconucy npae
KaTeropuje. PaHuje Hu1je 6una aHra)koBaHa y HacTaBHOM npouecy. YKynaH 6poj 6og0oBa Koju je
KaHAVOaTKNHba OCTBapwWsia KPo3 BpefiHOBake Aocaallter HayyHor paga je 118.15.

Y3unmajyhu y 063up npeTxofHO HaBefeHO, KOMMCMja ca 3aJ0BOSbCTBOM npefnaxe HactaBHo-
HayuyHom Bujehy EnektpoTtexHuukor pakynteta n CeHaTy YHuBep3uTeTa y banwoj Jlyun aa OajaHy
Oumntpuh, ma, n3abepe y capagH1YKO 3Barbe BULLIET acCMCTEHTa 3a YKy Hay4yHy obnact Onwrta
eNeKTpPoTexXHMKa, Te HeseHy JedpTeHnh, ma, y 3Barbe acucTeHTa 3a YKy HayuHy ob6nact Onwrta
eNeKTpoTeXHUKa.




[NoTnuc ynaHoBa KoMUcKje

c.p.

npod. ap Bnagumup Pucojesnh, pegosHu
npodecop Ha EnektpotexHnukom pakynrtety
YHusep3uTeTa y barboj Jlyuun, yxa HayuHa obnacT:
OnwTa enekTpoTEXHUKA, MPefcjeAHNK, C.p.

c.p.

npod. ap CpbaH Jlane, BaHpeaHU npodecop Ha
EnektpoTexHuuykom dakynTety YHuBep3uteTay
NcTouHom CapajeBy, y»ka Hay4yHa obnacT:
EnekTpoHMKa 1 eneKTPOHCKN CUCTeMU , UnaH C.p.

3 c.p.
ap Cnasuua Majuh, goueHT Ha EneKTpoTexHUUYKOM

dakyntety YHuBep3uteta y barwoj Jlyuu, yx<a
Hay4Ha obnacTt: OnLTa eNneKkTPOTeXHMKA, YNaH C.p.

Y bamn0ojJlyuu, 11. 8. 2026. roguHe



V U3ABOJEHO 3AK/bYHYHO MULLJBEHE

O6pasnoxere unaH(os)a Komncuje o pasnosnma n3fBajatba 3ak/by4YHOTr MULLIbEH.

[NoTnwuc ynaHoBa KoMUcKje

Y bawoj Jlyyu, __.__. . 200UHQa

M3BjewwTaj Komucnje caunmasa ce y Cknagy ca:
1. 3aKoHOM 0 BMCOKOM 0bpa3zoBamy (,Cnyx6eHu rnacHuk Penybnuke Cpncke", 6poj: 67/20 n 107/24)

2. MpaBWIHMKOM O YC/10BrMa 3a 1360p Y HayuyHO-HaCTaBHa, yMjETHUUKO-HACTaBHa 1 capafHunyKa 3Barba (,Cny»K6eHu rnacHuK
Peny6nuke Cpncke", 6poj: 69/23 1 53/24)

3. MpaBUIHUKOM O MOCTYMKY 3a M300p Y HAYYHO-HACTAaBHa, YMjeTHUYKO-HaCTaBHa 1 CAapafHNYKa 3Bakba Ha YHMBep3mTeTy Y bahoj
Nyuw, 6poj: 02/04-3.2592-3-1/23 04 30.11.2023. rogvHe, 6poj 02/04-3.1453-2/24 og 04.07.2024. roguHe v 6poj:
02/04-3.1163-1-1/26 og 30.04.2026. rogmHe.




